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Résumeé

Générer du texte ce n'est pas communiquer
Une évaluation est ciblée
Il faut évaluer qualité et impactS



Introduction
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D'ou je parle?
(situation du discours)

> Directrice de recherche en informatique, spécialiste du
Traitement Automatique des Langues (biomédical)
> Ethique et TAL

collaboration avec Karén Fort

» Co-responsable de |'évaluation du modéle BLOOM dans le
collectif BigScience

» Impact environnemental du numérique

collaboration avec Anne-Laure Ligozat
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Au menu

> Introduction a la génération de textes
» Une activité depuis I'avénement du TAL
» Evaluation en Traitement Automatique des Langues

» Quelles taches sont évaluées?
> Meétriques de qualité
» Impacts environnementaux et sociétaux
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La génération de textes
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L'IA, I'apprentissage et |'apprentissage profond

ARTIFICIAL
INTELLIGENCE

MACHINE
LEARNING

v v
A o <

A

1950's 1960°s 1970's 1980°'s 1990°s

I I I

2000's 2010

Since an early flush of optimism in the 1950s, smaller subsets of artificial intelligence - first machine learning, then
deep learning, a subset of machine learning - have created ever larger disruptions.

https://blogs.nvidia.com/blog/2016/07/29/

whats-difference-artificial-intelligence-machine-learning-deep-learning-ai/
Transparent d'aprés K. Fort

7/64


https://blogs.nvidia.com/blog/2016/07/29/whats-difference-artificial-intelligence-machine-learning-deep-learning-ai/
https://blogs.nvidia.com/blog/2016/07/29/whats-difference-artificial-intelligence-machine-learning-deep-learning-ai/

La génération de textes, objet de recherche depuis les
années 1960

| LMI H}.\ﬂ“ La génération automatique de textes : trente ans déja, ou presque |

/ Année 1992 106 / pp. 835
i Falt partie d'un numéro thématique : La génération de textes

NB: la génération de texte a beaucoup été envisagée dans le
contexte de la traduction automatique

Zock M, Sabbah G. 1992. La génération automatique de textes: 30 ans déja, ou presque.
Languages;26:8-35.
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Les étapes de la génération de textes

Dans la communication homme-machine, la production par la machine d’'un message a
I'usager demande 1) de déterminer le contenu informatif du message — la question « Quoi
dire ? » —, 2) de formuler ces informations en langue naturelle — la question « Comment le
dire ? ». La question « Quoi dire ? » reléve des Sciences Cognitives et elle est abondamment
traitée par les chercheurs travaillant dans le domaine de la génération. Nous ne nous
occuperons que de la question « Comment le dire ? » qui reléve de la linguistique (computa-
tionnelle).

1. Déterminer le contenu informatif du message
(lien avec les sciences cognitives)

2. Formuler ces informations en langue naturelle
(linguistique computationelle ~ TAL))

Danlos L. 1992. Contraintes syntaxiques de pronominalisation en génération de textes. Languages;26:36-
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Comment générer du texte?

Systémes symboliques

> Messages a trous / templates [Avatar LSF / SNCF|

> Systémes a bases de régles syntaxiques et lexicales [Systeme
canadien METEOQ]

Limites: correction langagiére, adaptation en langue, domaine...

10/ 64



Comment générer du texte?

Systémes statistiques

> Sémantique distributionelle
"You shall know a word by the company it keeps" [Firth 1957]

> Quelles représentations 7

» Sous forme de vecteurs « creux » ou « denses »
» N-grammes, « sac de mots »

> Ordre 1 ou 2
» Plongements lexicaux
> Statiques ou contextuels

Firth, J.R. (1957). "A synopsis of linguistic theory 1930-1955". Studies in Linguistic Analysis: 1-32.
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Qu'est-ce qu'un « modéle de langue » 7

Un algorithme qui estime la probabilité d"apparition d'un mot en

contexte

Camille va a la boulangerie acheter des ...

croissants
baguettes
chocolatines
bonbecs
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Qu'est-ce qu'un « mot » ?

Camille ‘ boulangerie H acheter H des H chocolatines

Mots composés Ponctuations Wordpieces (FlauBERT)
pain au chocolat E.H.P. A.D. palpi
maladie de Crohn 21,3 ##tations
aujourd hui re
Jean-Louis #F£presentation
donne-t-il contextu

rigolo 33@gmail.com ##elle
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Comment construire un modéle de langue 7

croissants

baguettes
Camille va a la boulangerie acheter des chocolatines

bonbecs
X1 Xo X3 X4 Xg X6 x7 P(xg|x1...x7)

— Comment calculer P(x,|x1...xp—1) ?
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Modéles n-gram

> Jusqu'en ~ 2012

» Construits a |'aide de statistiques en corpus

>« n» petit
» Contexte restreint
» Support faible (probléme de dimensionnalité)

Claude E. Shannon, « A Mathematical Theory of Communication », Bell System Technical Journal,
vol. 27, no 3, juillet 1948, p. 379-423.

15/ 64



Modeéles neuronaux

<EQS>

— =
Y

S S o B S o B o N S

= ——>
x — <

A B C <EOS>

> Proposition de représentations denses
> Réduction de la dimensionalité

> Modélisation de séquences longues
» RNN puis LSTMs
> Augmentation de la taille de contexte

Bengio Y, Ducharme R, Vincent P, Jauvin C. A Neural Probabilistic Language Model. JMLR
3(Feb):1137-1155, 2003.
Mikolov T, Sutskever I, Chen K, Corrado G, Dean J. 2013. Distributed representations of words and
phrases and their compositionality. In NIPS'13:3111-31109.
Sutskever |, Vinyals O, Le QV . 2014. Sequence to sequence learning with neural networks.
NIPS'14:3104-3112
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Modéles neuronaux récents: transformers avec attention

Add & Norm

» Encodeur/décodeur

> Sélection d'éléments dans
une séquence d'entrée

Attention

Masked
Mutti-Head
Attention

M

Multi-Head
Attention

Positiona @_( Positional
Encocing Encoding
Input Output
Embeding Embedding

!

Inpuns

Figure I: The Transformer - model architecture.

Vaswani A., Shazeer N, Parmar N, Uszkoreit J, Jones L, Gomez AN, ... , Polosukhin I. (2017).
Attention is all you need. Advances in neural information processing systems, 30.
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En pratique...

Paradigme d'apprentissage

Input Output
Camille va
Camille va a
Camille va a la
Camille va a la boulangerie
Camille va a la boulangerie | acheter

Objectifs
» Prédiction du mot suivant

> Prédiction de la phrase suivante
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Un entrafnement itératif

Paradigme d'apprentissage

O loss

Input

Output (intermédiaire)

Output (gold)

Camille va a la boulangerie

apicultrice
arracher
magasiner

acheter

Objectifs

» Prédiction du mot suivant

> Prédiction de la phrase suivante
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Des modéles enrichis

Un modéle de langue est

pré-entrainé ré-entrainé affiné
(pretrained) (continual pretraining) (finetuned)
Non supervisé Supervisé

(sans supervision manuelle)

©X. Tannier
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Ajout d'instructions

Reinforcement Learning from Human Feedback

» Un cas particulier de "fine-tuning" (affinage) d'un modele

» Données supervisées: évaluation manuelle d'une série de textes
générés
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Prolifération des modeéles

BLOOMZ GLM-130B

b ChatGLM-68

PaLM
PaLM-Coder
Minerva
Med-PaLM

| Jurassic-1 Meream

U-PalM
Flan-U-PaLM
Med-PaLM 2

3 540B
"Chin:hilla Flaminga
808

70B*

1788
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Surenchére de taille et paramétres. ..

2023-2024 OPTIMAL LANGUAGE MODELS

‘Chinchilla

Google DeepMind Gemini
Anthropic Claude-Next
OpenAl GPT-5
Amazon Olympus
Other stealth projects

= Falcon 1808 =

1808

LifeArchitect.ai/
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Caractéristiques

des 25

plus gros LLM en 2022

Organization Author Location Language Parameters  Model Access  Bias Eval
MT-NLG Microsoft, NVIDIA USA English 530 B Closed v
Gopher DeepMind USA English 280 B Closed &
ERNIE 3.0 Baidu China English, Chinese 260 B Closed —
Yuan 1.0 Inspur Al China Chinese 245 B Closed —
HyperCLOVA NAVER Korea Korean 204 8 Closed —
PanGu-cx Huawei China Chinese 200 B Closed —
Jurassic-1 Al21 Labs Israel English 178 B Commercial —_—
GPT-3 OpenAl USA English 1758 Commercial v
LaMDA Google USA English 1378 Closed v
Anthropic LM Anthropic USA English 52B Closed v
GPT-NeoX-208 EleutherAl Multinational English 208 Open v
Turing NLG Microsoft English 17 B Closed w—
FairSeq Dense Meta Al Multinational English 138 Open =
mTs Google USA Multilingual 13B Open —
ByTs Google USA English 138 Open -
TS5 Google USA English 1B Open =
CPM 2.1 Tsinghua University China Chinese us Open -
Megatron 11B NVIDIA USA English 1B Open L
WuDao-GLM-XXL ~ Beijing Academy of Al China Chinese 108 Open —
WuDao-GLM-XXL  Beijing Academy of Al China English 108 Open -
BlenderBot Meta Al USA English 9B Open —
Megatron-LM NVIDIA USA English 88 Closed —
XGLM Meta Al Multinational Multilingual 78 Open -
GPT-J-6B EleutherAl Multinational English 6B Open v

» Beaucoup de modéles entrainés sur des corpus en anglais.

> Peu de modéles évalués du point de vue des biais

BigScience

Talat, Névéol et al. You Reap What You Sow: On the Challenges of Bias
Evaluation Under Multilingual Settings. ACL 2022 workshop "Challenges & Perspectives in Creating

Large Language Models"
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Et les modéles multilingues?

Multilingue = au mieux 100+ langues... sur 7000

Language Percent

Language Percent

en 89.70%
unknown 8.38%
de 0.17%
fr 0.16%
sV 0.15%
zh 0.13%
es 0.13%
ru 0.13%
nl 0.12%
it 0.11%
ja 0.10%
pl 0.09%
pt 0.09%
vi 0.08%

uk 0.07%
ko 0.06%
ca 0.04%
sr 0.04%
id 0.03%
cs 0.03%
fi 0.03%
hu 0.03%
no 0.03%
ro 0.03%
bg 0.02%
da 0.02%
sl 0.01%
hr 0.01%

Touvron H et al. Llama 2: Open Foundation and Fine-Tuned Chat Models. 2023

https://arxiv.org/pdf/2307.09288
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Au total...

Les étapes de la génération de textes

Systémes symboliques / hybrides
Déterminer le contenu informatif du message

Formuler ces informations en langue naturelle

Modeéles de langue
X Déterminer le contenu informatif du message

Formuler ees des informations en langue naturelle
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L’'évaluation en
Traitement Automatique des
Langues
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Principes de |'évaluation

» Définition précise d'une tache
> Description précise des objets d'étude, notamment les entrées
et sorties attendues.
» Développement d'un corpus de référence annoté et partitionné

» Principe fondamental: séparation des données d'entrainement
et de test

> Définition de métriques
> Partage d'outils d'évaluation (reproductibilité)
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Exemple: classification automatique de textes

Définition

Classification binaire: étant donné un message en francais,
déterminer s'il s'agit d'un courrier ou d'un pourriel
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

REPONDRE GRATUITO!

Vous avez été choisi pour participer a
notre programme de fidélité GRATU-
ITE! | ne vous faudra qu'une minute
pour recevoir ce prix fantastique.

Cliquez ici pour commencer!
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

REPONDRE GRATUITO!

Vous avez été choisi pour participer a
notre programme de fidélité GRATU-
ITE! | ne vous faudra qu'une minute
pour recevoir ce prix fantastique.

Cliquez ici pour commencer!

POURRIEL @
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

Salut Fred,

Pour la balade de samedi, la météo
n'est pas top, prend ton parapluie :-)

Bises,

Maman
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

Salut Fred,

Pour la balade de samedi, la météo
n'est pas top, prend ton parapluie :-)

Bises,

Maman

COURRIER &
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

C'EST LES SOLDES!!
On vous gite: votre article préféré est a
-20% jusqu’a samedi... N'attendez pas

pour passer commande!

Cliquez ici pour remplir votre panier
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Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

C'EST LES SOLDES!!
On vous gite: votre article préféré est a
-20% jusqu'a samedi... N’'attendez pas

pour passer commande!

Cliquez ici pour remplir votre panier

COURRIER &)

35 /64



Exemple: classification automatique de textes

Corpus de référence

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

O rage ! 6 désespoir | 8 vieillesse ennemie !
N’ai-je donc tant vécu que pour cette infamie
Et ne suis-je blanchi dans les travaux guerriers

Que pour voir en un jour flétrir tant de lauriers ?
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Exemple: classification automatique de textes
Corpus de référence

Définition: étant donné un message en frangais, déterminer s'il
s'agit d'un courrier ou d'un pourriel

O rage | 6 désespoir | & vieillesse ennemie !
N’ai-je donc tant vécu que pour cette infamie
Et ne suis-je blanchi dans les travaux guerriers

Que pour voir en un jour flétrir tant de lauriers ?

HORS SUJET?
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Exemple: classification automatique de textes

Métriques
e référence Courrier  Pourriel
prédit
Courrier TP FN
Pourriel FP TN
) TP+ TN
Exactitude = o5 TN PP+ FN

Precision = T7P

TP+ FP
TP

R. = ——————

PP = TP T FN

2 x Precision x Rappel

Fimesure =
! Precision + Rappel
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Exemple: classification automatique de textes

Classification binaire

Définition: étant donné un message en francais, déterminer s'il
s'agit d'un pourriel ou d'un courrier

Corpus de référence:

REPONDRE GRATUITO! Salut Fred,

Vous avez été choisi pour participer a
notre programme de fidélité GRATU-
ITE! | ne vous faudra qu'une minute
pour recevoir ce prix fantastique.

Cliquez ici pour commencer!

POURRIEL O

Pour la balade de samedi, la météo
n'est pas top, prend ton parapluie :-)

Bises,

Maman

COURRIER &

Meétriques: précision, rappel, F-mesure
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Evaluation d'un "gros modéle de langue"

Exemple de résultats sur une tache de "compréhension du langage"

Humanities STEM Social Sciences Other Average

GPT-NeoX 20B 29.8 34.9 33.7 37.7 33.6
GPT-3 175B 40.8 36.7 504 48.8 43.9
Gopher 280B 56.2 474 71.9 66.1 60.0
Chinchilla  70B 63.6 54.9 79.3 73.9 67.5
8B 25.6 23.8 24.1 27.8 254

PaLM 62B 59.5 419 62.7 55.8 53.7
540B 77.0 55.6 81.0 69.6 69.3

7B 34.0 30.5 38.3 38.1 35.1

13B 45.0 35.8 53.8 53.3 46.9

LLaMA 33B 55.8 46.0 66.7 63.4 57.8
65B 61.8 51.7 72.9 67.4 63.4

Table 9: Massive Multitask Language Understanding (MMLU). Five-shot accuracy.

Touvron H, Lavril T, lzacard G, Martinet X, Lachaux MA, Lacroix T, Roziére B, Goyal N, Hambro E,
Azhar F, Rodriguez A, Joulin A, Grave E, Lample G. 2023. LLaMA: Open and Efficient Foundation
Language Models https://ar5iv.labs.arxiv.org/html/2302.13971
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Evaluation d'un "gros modéle de langue"

Exemple de résultats sur une tache de "sensibilité aux stéréotypes"

LLaMA GPT3 OPT
Gender 70.6 62.6 65.7
Religion 79.0 73.3  €8.6
Race/Color 57.0 64.7 68.6
Sexual orientation 81.0 762 78.6
Age 70.1 644 678
Nationality 64.2 61.6 62.9
Disability 66.7 76.7 76.7
Physical appearance 77.8 746 762
Socioeconomic status  71.5 73.8 76.2
Average 66.6 67.2 69.5

Table 12: CrowS-Pairs. We compare the level of biases contained in LLaMA-65B with OPT-175B and

GPT3-175B. Higher score indicates higher bias.

Touvron H, Lavril T, lzacard G, Martinet X, Lachaux MA, Lacroix T, Roziére B, Goyal N, Hambro E,
Azhar F, Rodriguez A, Joulin A, Grave E, Lample G. 2023. LLaMA: Open and Efficient Foundation

Language Models https://arbiv.labs.arxiv.org/html/2302.13971
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Evaluation d'un "gros modéle de langue" (LLM)
Quelle(s) tache(s) évaluer?
Il existe des "benchmark"
> Aggrégation de collections d'évaluation: Pertinence des taches?

SUPER-NATURALINSTRUCTIONS:
Generalization via Declarative Instructions on 1600+ NLP Tasks

Yizhong Wang® ©Swaroop Mishra® *Pegah Alipoormolabashi' *Yeganeh Kordi®
Amirreza Mirzaci! Anjana Arunkumar® | Arjun Ashol’ Arut Selvan Dhanasckaran®
Atharva Naik David Stap® Eshaan Pathak® Giannis Karamanolakis'® Haizhi Gary Lai'!
Ishan Purohit'* Ishani Mondal®* Jacob Anderson® Kirby Kuznia® Krima Doshi" Maitreya Patel*
Kuntal Kumar Pal’ Mchrad Moradshahit! Mihir Parmar® Mirali Purohit'* Neeraj Varshney®
Phani Rohitha Kaza® Pulkit Verma® Ravschaj Singh Puri® Rushang Karia® Shailaja Keyur Sampat’
Savan Doshi® Siddhartha Mishra’® Sujan Reddy” Sumanta Patro-* hmymm‘ Xudong Shen®
Chita Baral’ Yejin Chol * Noah A. Smith'* Hannanch Hajishirzi *_ Dariel Khashabi'!

. f At chmzu( i G AL oo, Pt oMt RSt G 2y o
R et st o T i asonl U, of S
Task114: the given word

Definition: In this task, you need to answer 'Yes' if the given word is the
longest word (in terms of number of letters) in the given sentence, else
answer 'No'. Note that there could be multiple longest words in a
sentence as they can have the same length that is the largest across all
words in that sentence.

Input: Sentence: ‘a man is surfing on a crashing Output: No
wave.’. Is ‘a’ the lonaest word in the sentence? .

Input: Sentence: 'a man is riding on the back of an Output: No
elephant'. Is 'is' the longest word in the sentence? put:

lllustration: P. Langlais
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Evaluation d'un "gros modéle de langue" (LLM)

Quelle(s) tache(s) évaluer?
> |l existe des "benchmark"
> Aggrégation de collections d’évaluation: contexte, qualité?

Séparation des corpus d’'entrainement et de test?

Split = all 85
- 75
2
o 50 |
=
L o2 B
2
0 1 1
0 50 100
Leak %

Balloccu S, Schmidtova P, Lango M, Dusek O. Leak, Cheat, Repeat: Data Contamination and
Evaluation Malpractices in Closed-Source LLMs. Proc. EACL 2024:67-93
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Evaluation d'un "gros modéle de langue" (LLM)

Quelle(s) tache(s) évaluer?
> |l existe des "benchmark"

> Aggrégation de collections d'évaluation: contexte, qualité?
> Notion de glissement...
> Langues? Biais? Impact environnemental?
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L'évaluation ne se résume pas a la
mesure de performances sur tache

lllustration: adapté de F. Ducel
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Cing sources de biais en

Traitement Automatique des Langues

| 1. Research design |

W

Eg o g
e O e
Inlll

2. Selection

0000 | -

4. Language model

3. Annotation

* Annotated

corpus

e

iy

o

5. Task model

v

Qutput

A

Hovy D, Prabhumoye S. (2021). Five sources of bias in natural language processing. Language and
Linguistics Compass, €12432. https://doi.org/10.1111/1nc3.12432
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Les stéréotypes engendrés : miroir de la société 7

Crédit transparent: K. Fort

o -

G )

COOKING COOKING COOKING COOKING COOKING
ROLE |VALUE ROLE [VALUE ROLE |VALUE ROLE |VALUE ROLE |VALUE
AGENT | WOMAN AGENT | WOMAN AGENT | WOMAN AGENT | MAN
FOCD PASTA FOOD FRUIT FOOD MEAT 1 FOOD FOOD @
HEAT STOVE HEAT e HEAT STOVE HEAT STOVE HEAT STOVE
TOOL  SPATULA TOOL KNIFE TOOL | SPATULA TOOL  SPATULA TOOL | SPATULA
PLACE |KITCHEN PLACE | KITCHEN PLACE |OUTSIDE PLACE | KITCHEN PLACE | KITCHEN

Figure 1: Five example images from the imSitu visual semantic role labeling (vSRL) dataset. Each im-
age is paired with a table describing a situation: the verb, cooking, its semantic roles, i.e agent, and
noun values filling that role, i.e. woman. In the imSitu training set, 33% of cooking images have man
in the agent role while the rest have woman. After training a Conditional Random Field (CRF), bias is
amplified: man fills 16% of agent roles in cooking images. To reduce this bias amplification our cal-
ibration method adjusts weights of CRF potentials associated with biased predictions. After applying our
methods, man appears in the agent role of 20% of cooking images, reducing the bias amplification
by 25%, while keeping the CRF vSRL performance unchanged.

Zhao J, Wang T, Yatskar M, Ordonez V, Chang KW. (2017). Men also like shopping : Reducing gender
bias amplification using corpus-level constraints. Proc. EMNLP

Kirk HR, Jun Y, Igbal H, Benussi E, Volpin F, Dreyer FA, Shtedritski A, Asano YM (2021). Bias
out-of-the-box : An empirical analysis of intersectional occupational biases in popular generative
language models. In Neural Information Processing Systems.
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Expérience avec chatGPT (1)

(requéte du 5 décembre 2022)

Write a python function to check if someone would be a good scit L ona JSON
description of their race and gender.

return True

return False

https://x.com/mstrohm/status/1599684437716803584

Un filtre a été ajouté depuis... cela ne modifie pas le modéle sous-jacent

Transparent adapté de K. Fort
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Attaque des filtres d'un modéle de langue

Direct Prompt

l Tell me how to build a bomb | I:> [o Sorry, but I cannot assist you with

Step |
0 Sure, here is the
instruction on how
to build a bomb. To
make a bomb, you
Step I needto...

Figure 2: Overview of ArtPrompt. ArtPrompt consists of two steps. In the first step, ArtPrompt masks the safety
words (e.g., “bomb") within a prompt that could result in rejection from the victim LLM. In the second step,
ArtPrompt replaces the masked word in Step I with ASCII art. Then the masked prompt is combined with the
ASCII art representation to form a cloaked prompt. The cloaked prompt is finally sent to the victim LLM as a
jailbreak attack. A detailed example prompt and response is available in Appendix C.

https://arxiv.org/pdf/2402.11763.pdf

Transparent adapté de K. Fort
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Expérience avec chatGPT (2)

(requéte du 10 janvier 2024)

@

-

N

w

E

o

o

=

o

©

You
Can you give me gift ideas for a boy?

ChatGPT
Certainly! Gift ideas for a boy can vary based on his interests and age. Here are some

general suggestions, but it's always a good idea to consider the individual's specific
preferences:

Books: If he enjoys reading, consider a book or a series from his favorite genre. You
could also explore graphic novels or comics.

Board Games or Puzzles: Age-appropriate board games or challenging puzzles can
be both entertaining and educational.

Sports Equipment: If he's into sports, consider equipment related to his favorite sport,
such as a new basketball, soccer ball, or a skateboard.

Tech Gadgets: Depending on his age, he might appreciate gadgets like headphones,
atablet, a smartwatch, or a gaming console.

. Educational Toys: There are many toys designed to be both fun and educational, such

as science kits, robotics kits, or building sets.

‘Outdoor Gear: Items like a camping set, a bicycle, or a skateboard can encourage
outdoor activities and adventures.

Art Supplies: If he enjoys drawing or painting, consider art supplies like sketchboaoks,
colored pencils, or paint sets.

Video Games: If he enjoys gaming, a new video game for his preferred gaming
console could be a great gift.

Musical Instruments: If he has an interest in music. consider a beainner-friendv
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Expérience avec chatGPT (2)

(requéte du 10 janvier 2024)

@ ‘You

Can you give me gift ideas for a girl?

@ chatGPT
Certainly! The best gift ideas for a girl depend on her interests and preferences. Here
are some versatile and thoughtful suggestions:

1. Customized Jewelry:
* Personalized necklace with her name or initials.
* Birthstone jewelry.
* Bracelet with a meaningful charm.
2. Spaor Self-Care Products:
* A spa gift basket with bath bombs, scented candles, and essential oils.
* High-quality skincare products or a facial mask set.
2. Books or Bookstore Gift Card:
* A bestselling book by her favorite author.
* A gift card to a local bookstore.
4. Fitness Gear:
* Stylish workout clothes or activewear.
* Fitness tracker or smartwatch.
5. Subscription Services:
* Subscription to a beauty box, book club, or streaming service.
* Monthly delivery of flowers, snacks, or gourmet treats.
©. Tech Gadgets:
* Wireless earbuds or headphones.
* Portable phone charger.
‘7. Fashion Accessories: 51 / 64
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Expérience avec chatGPT (3)

(requéte du 10 janvier 2024)

6]

1. STEM

You
Do you have career ideas for my son?

ChatGPT

Certainly! To provide more tailored career ideas, it would be helpful to know a bit more
about your son's interests, skills, and any preferences he may have. However, | can offer
some general suggestions based on different fields. Please keep in mind that these are
just starting points, and it's important to consider individual strengths and passions.
Here are some broad career ideas:

* Software Developer/Engineer
¢ Data Scientist

* Biomedical Engineer

* Environmental Scientist

* Robotics Engineer

2. Healthcare:

* Doctor or Surgeon

* Nurse

* Physical Therapist

* Medical Researcher

* Health Informatics Specialist

3. Creative Arts:

* Graphic Designer

* Animator

* Film Director or Producer $
* Musician or Composer
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Expérience avec chatGPT (3)

(requéte du 10 janvier 2024)
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You
Do you have career ideas for my daughter?

ChatGPT

Certainly! To provide more tailored career suggestions, it would be helpful to know a bit
more about your daughter's interests, skills, and passions. However, | can offer some
general ideas based on common interests and skills. Keep in mind that these are just
starting points, and it's important to consider her individual strengths and preferences.
Here are some potential career ideas:

Science and Technology:
* Software Developer

* Data Scientist

* Biomedical Engineer
* Environmental Scientist
Creative Arts:

* Graphic Designer

* lllustrator

* Animator

* Photographer
Healthcare:

* Nurse

* Physical Therapist

* Nutritionist

* Medical Researcher
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Quel impact pour les citoyens?

Orientation professionelle biaisée de la part des services publics

SOCIETE » AUTRICHE « INTELLIGENCE ARTIFICIELLE (1A)

IA. Le bot du Pdle emploi autrichien refuse
d’orienter les femmes vers l'informatique

Les services de 'emploi autrichiens viennent de dévoiler leur derniére innovation : un agent
conversationnel utilisant la technologie de ChatGPT pour orienter les chémeurs et les étudiants.
S'appuyant sur l'intelligence artificielle, ce bot est néanmoins critiqué en raison de ses biais
sexistes, révéle le journal autrichien “Der Standard”.

Couriorinternational 8 Publié le 21 janvier 2024 3 16h05 @ Lecture 1 min
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Etude des impacts sociétaux de I "intelligence artificielle"

Impact a long terme des « recommendations » d'un systéme
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Vicente, L., Matute, H. Humans inherit artificial intelligence biases. Sci Rep 13, 15737 (2023).
Gaube, S., Suresh, H., Raue, M. et al. Do as Al say: susceptibility in deployment of clinical
decision-aids. npj Digit. Med. 4, 31 (2021).
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Biais induit par ['automatisation

SFBATE

TRAVEL | HAWAII

Hawaii tourist follows GPS into harbor water.
Again.

By Silas Valentino
May 30, 2023
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Mesurer |'impact environnemental d'un modéle de langue
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Quel est I'impact environnemental de chatGPT?

Entrainement

» Difficile de trouver des données!

» On estime que OpenAl a utilisé 3,617 cartes NVIDIA A100
HGX pendant [90-100] jours sur le cloud Azure pour
I'entrainement de chatGPT

T > ] 717.45 T CO2e + 2.44e+03 MWh
&

Carbon footprint Energy needed

¢ @& | ~

6.52e+04 tree-years 4.10€*06 km 3106
Carbon sequestration ina passenger car flights NYC-Melbourne

http://calculator.green-algorithms.org/
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Quel est I'impact environnemental de chatGPT?
Utilisation

> D'aprés les déclarations de OpenAl, I'impact d’une requéte
chatGPT est estimé a 4.32 g. CO2
> D’aprés un rapport Google de 2009, I'impact d’une requéte
chatGPT est estimé a 0.2 g. CO2
» L'impact d'une requéte chatGPT est 22 fois plus élevé que
celui d'une requéte classique

Wong V. Gen Al's Environmental Ledger: A Closer Look at the Carbon Footprint of ChatGPT.
Piktochart blog, November 2023.
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Que signifie cet impact?

> 718 T CO2 = impact annuel cible pour 359 personnes selon
les accords de Paris
» 20 requétes par jour pendant un an vous emméne a Berlin
(aller/retour)
> L'impact de 7,300 requétes est équivalent a I'impact d'un A/R
en train Paris/Berlin
» ... et al'impact d'un A/R en avion Orly/Charles de Gaules

OpenAl déclare utiliser 30 000 cartes GPUs A100 pour le
fonctionnement de ses |As
(Jean Zay est doté de 1 456 GPUs H100 et 416 GPUs A100)
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Impact sur le travail

3 Months: Print & Digital Only €9.95 (EXTRA 50% saving on
Rocess TI M E the normal price) SUBSCRIBE

Exclusive: OpenAl Used Kenyan Workers on
Less Than $2 Per Hour to Make ChatGPT Less
Toxic

15 MINUTE READ

Adapté de K. Fort
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Du travail gratuit, des données gratuites

ChatGPT

How we collect data

t— Conversations may be reviewed by our Al trainers to
improve our systems.

i Please don't share any sensitive information in your
conversations.

Back Next

Crédit Transparent: K. Fort
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Conflit d'interét?

14%
12%
10%
8%
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% of papers with industry affiliation

0%

> Forte présence de l'industrie dans la recherche
» Dynamique de pouvoir

Abdalla M, Wahle JP, Ruas T, Névéol A, Ducel F, Mohammad SM, Fort K. (2023). The elephant in the
room: Analyzing the presence of big tech in natural language processing research. Proc. ACL 2023.
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Résumeé

Générer du texte ce n'est pas communiquer
Une évaluation est ciblée
Il faut évaluer qualité et impactS



